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บทีคัดย่อ

งานวิจััยนี�มีวัติถิุประสงค์เพ่�อพยากรณ์แนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐในติลาดิ์ซื้่�อขาย 

แลกเปลี�ยนสกุลเงินระหว่างประเทศั และการทดิ์สอบสมมติิฐานเชัิงเป็นเหติุเป็นผู้ลระหว่างดิ์้วยวิธ์ีแกรนเจัอร์ โดิ์ยข้อม้ลที�นำ

มาใชัใ้นการศักึษาประกอบดิ์ว้ยขอ้มล้แบบมีโครงสรา้ง ไดิ์แ้ก ่เสน้คา่เฉลี�ยเคล่�อนที� ราคาทองคำและราคาน�ำมนัดิ์บิ และขอ้มล้

แบบไม่มีโครงสร้างไดิ์้แก่ สัดิ์ส่วนของจัำนวนข่าวขั�วความร้้สึกเชัิงบวก เชัิงลบ และเป็นกลางของข่าวสารที�เกี�ยวข้องกับอัติรา

การแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ ซื้ึ�งไดิ์้เก็บรวบรวมในระหว่างวันที� 2 เดิ์่อนติุลาคม พ.ศั. 2563 ถิึงวันที� 10 

เดิ์่อนกุมภาพันธ์์ พ.ศั. 2564 จัำนวน 92 รายการ โดิ์ยข้อม้ลข่าวสารที�ไดิ์้จัะถิ้กนำมาประมวลผู้ลโดิ์ยวิธ์ีเทคนิคการวิเคราะห์

ขั�วความร้้สึกและวิธ์ีการพยากรณ์แนวโน้มที�ใชั้ในการศัึกษานี�ไดิ์้แก่ 1) โครงข่ายประสาทเทียม 2) ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร์แมทชัีน 

และ 3) การจัำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ นอกจัากนี�ไดิ์้ทำการเปรียบเทียบการวัดิ์ประสิทธ์ิภาพของติัวแบบพยากรณ์ ค่อ

วธิ์กีารแบ่งข้อมล้สำหรับสอนและวัดิ์ผู้ลและวิธ์กีารติรวจัสอบแบบไขว้ ผู้ลการศึักษาข่าวที�มขีั�วความร้้สกึเชังิบวกและข่าวที�มขีั�ว

ความร้้สึกเป็นกลางมีความสัมพันธ์์กับแนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ และตัิวแบบพยากรณ์

แนวโน้มที�สร้างขึ�นดิ์้วยวิธ์ีการจัำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้จัากการแบ่งข้อม้ลวิธ์ีวิธ์ีการแบ่งข้อม้ลสำหรับสอนและวัดิ์ผู้ล

ใหผู้้ลลพัธ์ท์ี�ดิ์ทีี�สดุิ์ โดิ์ยมคีา่ความถิก้ติอ้ง คดิิ์เปน็รอ้ยละ 71.43 ทั�งนี�ติวัแบบการจัำแนกประเภทแบบการสุม่ปา่ไม ้สามารถินำ

มาใชั้พยากรณ์อัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐเพ่�อเป็นแนวทางการลงทุนการซื้่�อขายไดิ์้อย่างดิ์ี

คำสำคัญ: แนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ การวิเคราะห์ขั�วความร้้สึก การสุ่มป่าไม้ โครงข่าย

ประสาทเทียม ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร์แมทชัีน การทดิ์สอบสมมติิฐานเชัิงเป็นเหติุเป็นผู้ล
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Abstract

The objectives of this research were to forecast the movement of the dollar-euro exchange rates in 

the Foreign Exchange (FOREX) Market and examine the relationship of the polarity of the news articles 

and the EUR to USD exchange rate using Granger Causality test. The variables used in the study consisted 

of structured variables such as a moving averages indicator, gold prices and crude oil prices, while the 

unstructured variables were the proportions of the positive, negative and neutral polarities of online news 

related to the EUR/USD exchange rates. Daily data was collected from October 2, 2020 to February 10, 

2021, a total of 92 items in the study. The news articles were processed using the sentiment analysis and 

the following methods for predictive modeling: 1) Artificial Neural Network 2) Support Vector Machine 

and 3) Random Forest Classification. Two techniques for model evaluation are 1) Train-Test Split and 2) 

Cross Validation. The results showed that the positive, negative and neutral sentiments were related to 

the EUR to USD exchange rate trends. Moreover, The Random Forest based on Train-Test Split yielded 

the best results with accuracy accounting for 71.43%. Concisely, the Random Forest model can be used 

as an effective  trading guide for forecasting the movement of the USD-EUR exchange rates. 

Keywords: Trend of USD/Euro Exchange Rate, Random Forest, Sentiment Analysis, Artificial Neural Network, 

Support Vector Machine, Granger Causality Test
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1. บทีนำ

 ในปัจัจัุบันการแลกเปลี�ยนสกุลเงินระหว่างประเทศัใน

ติลาดิ์ซ่ื้�อขายอัติราแลกเปลี�ยน (Foreign Exchange Market; 

Forex) กำลังเป็นที�สนใจัของนักลงทุนอย่างมาก เน่�องจัาก

ติลาดิ์ซื้่�อขายอตัิราแลกเปลี�ยนนั�นมีสภาพคลอ่งทางการเงนิสง้

โดิ์ยมีเงินหมุนเวยีนเฉลี�ยประมาณ 4 ลา้นล้านเหรยีญดิ์อลลาร์

สหรัฐติ่อวัน มีการขึ�นลงของราคาอย่างติ่อเน่�องและรวดิ์เร็ว 

เม่�อเทียบกับติลาดิ์หุ้นขนาดิ์ใหญ่ที�เป็นอันดัิ์บต้ินๆ ของโลก 

ติัวอย่างเชั่น ติลาดิ์หุ้นนิวยอร์กมีเงินหมุนเวียนเพียงแค่ 22.4 

พันล้านดิ์อลลาร์สหรัฐติ่อวันเท่านั�น [1] ส่งผู้ลให้มีการลงทุน

ในติลาดิ์ซ่ื้�อขายอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินระหว่างประเทศั

เป็นจัำนวนมาก 

 การลงทุนในติลาดิ์ซื้่�อขายอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงิน

ระหวา่งประเทศัเปน็การเกง็กำไรเกี�ยวกบัความแขง็แกรง่ของ

ค้่สกุลหนึ�งเทียบกับอีกค้่สกุลเงินหนึ�ง ซื้ึ�งนักลงทุนส่วนใหญ่ 

มกัจัะเลอ่กลงทนุในค้ส่กลุเงนิที�ใหญแ่ละมสีภาพคลอ่งสง้ เชัน่ 

EUR/USD, USD/JPY, GPY/USD, AUD/USD, USD/CHF 

และ USD/CAD และเม่�อสำรวจัการจััดิ์อันดิ์ับค้่เงิน พบว่า  

EUR/USD เป็นค้่เงินที�ได้ิ์รับความนิยมมากที�สุดิ์ โดิ์ย [2]  

ไดิ์ท้ำการจัดัิ์อันดิ์บั 10 ค้เ่งนิที�มกีารลงทนุมากที�สดุิ์ ดิ์งัรป้ที� 1 

ไดิ์้แก่ 1) การลงทุนในค้่เงิน EUR/USD มากที�สุดิ์เป็นอันดิ์ับ 

1 คิดิ์เป็นร้อยละ 34 2) USD/JPY คิดิ์เป็นร้อยละ 18 3) 

GBP/USD คิดิ์เป็นร้อยละ 13 4) AUD/USD คิดิ์เป็นร้อยละ  

7 5) USD/CAD คิดิ์เป็นร้อยละ 6 6) USD/CNY คิดิ์เป็น 

รอ้ยละ 6 7) USD/CHF คดิิ์เป็นร้อยละ 5 8) USD/HKD คดิิ์เป็น 

ร้อยละ 5 9) EUR/GBP คิดิ์เป็นร้อยละ 3 และ (10) USD/

KRW คิดิ์เป็นร้อยละ3 ติามลำดิ์ับ

 การขึ�นลงของค้่สกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ 

(EUR/USD) ในติลาดิ์ซ่ื้�อขายอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงิน

ระหว่างประเทศันั�นมีผู้ลมาจัากอิทธ์ิพลหลายอย่าง มีการ

ศัึกษามากมายที�กล่าวถิึงอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบ

กับดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) โดิ์ยที� [3] ไดิ์้ศัึกษาและพบว่า  

ราคาน�ำมันดิิ์บในติลาดิ์โลกนั�นมีผู้ลต่ิออัติราแลกเปลี�ยน 

สกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐเป็นอย่างมาก [4] ไดิ์้

กลา่ววา่ราคาทองคำและคา่เงนิดิ์อลลารม์คีวามสมัพนัธ์แ์บบ

ผู้กผู้ันกล่าว ค่อ การเพิ�มขึ�นของราคาทองคำจัะส่งผู้ลให้ค่า

เงินดิ์อลลาร์ลดิ์ลง จัากงานวิจััยทั�งสองสามารถิสรุปไดิ์้ว่าทั�ง

ราคาน�ำมัน และราคาทองคำมีผู้ลติ่อค้่สกุลเงินย้โรเทียบกับ

ดิ์อลลาร์สหรัฐ

 อิทธ์ิพลของข่าวสารออนไลน์เป็นอีกหนึ�งปัจัจััยที�มีผู้ล

ติ่อการขึ�นลงของอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินระหว่างประเทศั

นอกเหน่อจัากปัจัจััยที�กล่าวมาในข้างติ้น ทั�งนี�ข่าวบางอย่าง

อาจัส่งผู้ลกระทบติ่ออัติราแลกเปลี�ยนในทางบวกหร่อทาง

ลบไดิ์้ ติัวอย่างเชั่นข่าวการแพร่ระบาดิ์ของเชั่�อไวรัสโควิดิ์ 19  

ส่งผู้ลกระทบติ่อการขึ�นลงของค่้สกุลเงินอัติราแลกเปลี�ยน

สกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) ในติลาดิ์ 

ซื้่�อขายอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินระหว่างประเทศัอย่างเห็น 

ไดิ์ช้ัดัิ์โดิ์ยราคามีแนวโน้มที�ลดิ์ลง โดิ์ย [5] รายงานว่า นกัลงทุน

ยังคงเทขายสกุลเงินย้โรอย่างติ่อเน่�องจันทำให้เงินย้โรร่วง 

ลงไปส่้ระดัิ์บราคาติ�ำที�สุดิ์นับติั�งแต่ิ พ.ศั. 2563 โดิ์ย EUR/

USD ร่วงลงไปส่้ระดัิ์บ 1.1630 [6] หร่อข่าวการลดิ์อัติรา

ดิ์อกเบี�ยของธ์นาคารสหรัฐอเมริกา ดิ์ังนั�นความน่าเชั่�อถิ่อ

ของข่าวจัากส่�อออนไลน์จัึงมีความสำคัญอย่างมากในการ 

ติัดิ์สินใจัลงทุนค่้สกุลเงินในติลาดิ์ซื้่�อขายอัติราแลกเปลี�ยน

สกุลเงินระหว่างประเทศั

 ดิ์งันั�นงานวจิัยันี�ศึักษาการขึ�นลงของค่้สกลุเงนิยโ้รเทยีบกบั 

ดิ์อลลาร์สหรัฐ ในติลาดิ์ซื้่�อขายอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงิน

ระหว่างประเทศัพิจัารณาอิทธ์ิจัากข่าวของส่�อออนไลน์ร่วม

กบัปัจัจัยัอ่�นๆ ได้ิ์แก่ อตัิราแลกเปลี�ยนในติลาดิ์ และเคร่�องมอ่ 

รูปที่� 1 อนัดัิ์บค้เ่งินที�ไดิ์ร้บัการลงทุนมากที�สุดิ์ 10 อนัดัิ์บแรก 

[2]
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ทางเทคนิคที�ใชั้ในการวิเคราะห์แนวโน้ม เพ่�อนำไปสร้าง

ติัวแบบพยากรณ์ใชั้ทำนายการขึ�นลงของค้่สกุลเงินย้โร 

เทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ ในติลาดิ์ซ่ื้�อขายอัติราแลกเปลี�ยน

สกลุเงนิระหวา่งประเทศัโดิ์ยอาศัยัวธิ์กีารเรยีนร้ข้องเคร่�องมอ่  

(Machine Learning)

1.1. ทีฤษฎี่และงานวิจํัยที่�เก่�ยวข้อง

 1.1.1 เทคนิคการจัำแนกกลุ่มข้อม้ล

 งานวจิัยัของ Taboada [7] ไดิ์อ้ธ์บิายการจัำแนกข้อมล้ 

(Classification) เป็นหนึ�งในเทคนิคการทำเหม่องข้อม้ล ซื้ึ�ง

จัะเปน็การสรา้งโมเดิ์ลหรอ่ติวัจัำแนกขอ้มล้ (Classifier) เพ่�อ

ทำนายหมวดิ์หม้ข่องขอ้มล้ (Categories/Class) เทคนคิการ

จัำแนกข้อมล้ (Classification) นั�นเป็นกระบวนการทางสถิิติ ิ

เพ่�อจััดิ์ประเภทและวิเคราะห์หาร้ปแบบของกลุ่มข้อม้ลใหม่ 

โดิ์ยทำการแบ่งข้อม้ลออกเป็น 2 กลุ่มหลักๆ ค่อ กลุ่มข้อม้ล

สอน (Training Dataset) เป็นชัุดิ์ข้อม้ลที�มีบทบาทในการ

สร้างโมเดิ์ลจัำแนกประเภทข้อม้ลขึ�นมา และกลุ่มข้อม้ล

ทดิ์สอบ (Test Dataset) เป็นชัุดิ์ข้อม้ลประเมินความถิ้กติ้อง

ของโมเดิ์ลโดิ์ยกระบวนการสร้างตัิวโมเดิ์ลจัำแนกประเภท

ข้อม้ล การสร้างโมเดิ์ลการจัำแนกประเภท การประเมิน

ผู้ลโมเดิ์ลเป็นขั�นติอนติรวจัสอบความถ้ิกต้ิองโดิ์ยใชั้ข้อม้ล

ทดิ์สอบ และปรับปรุงโมเดิ์ลจันกว่าจัะไดิ์้ค่าความถิ้กติ้อง

 1.1.1.1 โครงข่ายประสาทเทียม

 งานวิจัยัของพรเทพ [8] ได้ิ์อธ์บิายโครงข่ายประสาทเทยีม  

(Artificial Neuron Network; ANN) เป็นศัาสติร์แขนงหนึ�ง

ของทางดิ์้านปัญญาประดิิ์ษฐ์ (Artificial Intelligence) มี

ร้ปแบบโครงสร้างและการประมวลผู้ลเหม่อนกับสมองของ

สิ�งมีชัีวิติซื้ึ�งมีปรับเปลี�ยนติัวเองติ่อการติอบสนองของอินพุติ

ติามกฎของการเรยีนร้ ้(Learning Rule) หลังจัากที�โครงขา่ย 

ไดิ์้เรียนร้้สิ�งที�ติ้องการแล้วโครงข่ายนั�นจัะสามารถิทำงาน

ที�กำหนดิ์ไว้ได้ิ์เชั่น มีความสามารถิในการเรียนร้้การจัดิ์จัำ

ร้ปแบบ(Pattern Recognition) และการสร้างความร้้ใหม่ 

(Knowledge Extraction) เป็นติ้น 

 โครงข่ายประสาทเทียมประกอบดิ์้วย 5 องค์ประกอบ 

[9] ไดิ์้แก่

1) ข้อม้ลป้อนเข้า (Input) เป็นข้อม้ลเชัิงปริมาณ หาก

เปน็ขอ้มล้เชังิคณุภาพติอ้งทำการแปลงใหอ้ย้ใ่นรป้ของขอ้มล้

เชัิงปริมาณ ข้อม้ลที�นำเข้ามาประมวลผู้ลติามร้ปแบบของ

ปญัหาที�ติอ้งการแกไ้ขหรอ่พจิัารณา ซื้ึ�งขอ้มล้นำเขา้จัะมคีวาม

สอดิ์คล้องและสัมพันธ์์กับปัญหา

2) ขอ้มล้สง่ออก (Output) คอ่ผู้ลลพัธ์ท์ี�เกดิิ์ขึ�นจัริงจัาก

กระบวนการเรียนร้้ของโครงข่ายประสาทเทียม

3) คา่น�ำหนกั (Weights) เปน็คา่ที�ไดิ์จ้ัากการเรยีนร้จ้ัาก

โครงขา่ยประสาทเทยีมหรอ่เรยีกวา่ "คา่ความร้"้ ซื้ึ�งถิก้กำหนดิ์

ให้กับข้อม้ลนำเข้าแติ่ละติัว ค่าน�ำหนักที�แติกติ่างกันแสดิ์งถิึง

ระดิ์ับความสำคัญของข้อม้ลนำเข้าซื้ึ�งถิ่อเป็นองค์ประกอบที�

สำคัญมากในโครงข่ายประสาท

4) ฟัังก์ชัันผู้ลรวม (Summation Function; S) เป็น

ฟังัก์ชันัที�ทำหน้าที�รวมค่าน�ำหนักที�ได้ิ์จัากโครงข่ายของข้อมล้

นำเขา้ แทนดิ์ว้ยสญัลักษณ ์ai และคา่น�ำหนกัในแติล่ะชัั�น แทน

ดิ์ว้ยสญัลักษณ ์ai เพ่�อใชัส้ำหรับสรปุผู้ลความสัมพนัธ์ร์ะหว่าง

ขอ้มล้นำเขา้ทั�งหมดิ์ ซื้ึ�งฟังัก์ชันัผู้ลรวมพิจัารณาจัากสมการที� 1

  (1)

 โดิ์ยที� n คอ่ จัำนวนขอ้มล้นำเขา้ในชัั�นรบัขอ้มล้ (Input 

Layer)

b ค่อ ความเอนเอียงที�เพิ�มเข้าไปในฟัังก์ชัันผู้ลรวม

5) ฟัังก์ชัันการแปลง (Transfer Function) เป็นการ

คำนวณการจัำลองการทำงานของโครงข่ายประสาทเทียม 

เชัน่ ซื้กิมอยดิ์ฟ์ังักช์ันั (Sigmoid Function), ฟังัก์ชันัไฮเปอร์

โบลิกแทนเจันติ์ (Hyperbolic Tangent Function)

 1.1.1.2 ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร์แมทชัีน

 ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร์แมทชีัน (Support Vector  

Machines) เปน็หนึ�งในวิธ์กีารเรยีนร้้แบบมีผู้้้สอน ใชัเ้พ่�อการ

แบง่ประเภทขอ้มล้และการวเิคราะห์การถิอดิ์ถิอย เม่�อมขีอ้มล้

ฝึกึมาใหแ้ละแติล่ะขอ้มล้ถิก้จัดัิ์อย้ใ่นประเภทใดิ์ประเภทหนึ�ง

จัากสองประเภท ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร์แมทชัีนจัะสร้างแบบ

จัำลองที�สามารถิพยากรณ์ไดิ์้ว่าติัวอย่างใหม่นี�จัะติกอย้่ใน 

กลุม่ใดิ์ ซื้ึ�งเปน็อลักอรทึมึที�ไดิ์ถ้ิก้พัฒินามาจัากเพอร์เซื้ปติรอน  
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และมีการเพิ�มลักษณะการย่ดิ์หยุ่นด้ิ์วยการพยายามปรับ 

เส้นแบ่งเพ่�อที�จัะให้เกดิิ์ระยะขอบ (Margin) มากๆ อลักอรทึมึ 

ซื้พัพอร์ติเวกเติอร์แมทชีัน ถิอ่เป็นอลักอริทมึที�มปีระสิทธ์ภิาพ

มากในการจัำแนกข้อม้ล แนวคิดิ์ ค่อ การนำค่าของกลุ่ม

ข้อม้ลมาวางลงในฟีัเจัอร์สเปซื้ (Feature Space) ติ่อจัาก

นั�นนำจัุดิ์ขอบ (Convex Hull) มาลากเส้นขอบเชั่�อมติ่อกัน

หลังจัากลากเส้นเชั่�อมขอบแล้ว ก็จัะทำการสร้างเส้นติรงที�

ขนานกันระหว่างจุัดิ์ขอบทั�งสองกลุ่ม ติ่อไปสร้างเส้นแบ่ง

ติรงกึ�งกลางระหว่างสองกลุ่มโดิ์ยพยายามให้ระยะขอบมาก

ที�สุดิ์ เพ่�อที�จัะสามารถิแบ่งแยกข้อม้ลทั�งสองได้ิ์ ดิ์ังร้ปที� 2  

และในบางกรณีเพ่�อให้เกิดิ์ระยะขอบมากๆ จัะใชั้ติัวแปร

อนุโลม (Slack Variable) แติ่อาจัเกิดิ์การทำนายผู้ิดิ์พลาดิ์

ไปบ้างเพ่�อให้ระยะการแบ่งที�มากที�สุดิ์ วิธี์นี�ถ่ิอว่าเป็นวิธ์ีที�

ย่ดิ์หยุ่น [10], [11] ดิ์ังร้ปที� 3

 วธิ์กีารของซื้พัพอรต์ิเวกเติอรแ์มทชันี จัะถิก้อธ์บิายดิ์ว้ย

วิธ์ีการคำนวณ โดิ์ยกำหนดิ์ให้ (xi, yi),..., (xn, yn) เป็นข้อม้ล

ติัวอย่างที�ใชั้สำหรับการสอน กำหนดิ์ให้ n ค่อ จัำนวนของ

ข้อม้ลติัวอย่าง m ค่อ จัำนวนมิติิของข้อม้ลเข้าและ y ค่อ 

ผู้ลลัพธ์์ที�แทนประเภทหร่อแทนกลุ่มข้อม้ลที�มีค่า +1 หร่อ 

–1 โดิ์ยที� +1 แทนข้อม้ลกลุ่มที� 1)  และ –1 แทนข้อม้ลกลุ่ม

ที� 2) อธ์ิบายดิ์ังสมการที� (2)

   เม่�อ   (2)

 สำหรับปัญหาเชัิงเส้น 2 มิติิที�เป็นพ่�นฐานของการ

จัำแนกข้อม้ล สามารถิคำนวณไดิ์้ดิ์ังสมการที� (3)

  (3)

 เม่�อ W  ค่อ น�ำหนกั และค่อคา่ไบแอส สมการใชัส้ำหรบั

จัำแนกประเภทของข้อม้ล ดิ์้วยวิธี์การซัื้พพอร์ติเวกเติอร์ 

แมทชัีน ดิ์ังสมการที� (4)

   ถิ้า    และ

   ถิ้า   (4)

 นอกจัากฟัังก์ชัันเชัิงเส้นแล้วในข้อม้ลที�มีมิติิส้ง และ

ข้อม้ลไม่สามารถิแบ่งแยกได้ิ์โดิ์ยง่าย ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร ์

แมทชัีน ยังมีฟัังก์ชััน (Kernel Function) ที�สามารถินำมา

ประยุกติ์ใชั้ในการแก้ไขปัญหาไดิ์้หลายวิธ์ี เชั่นฟัังก์ซื้ิกมอยดิ์์ 

(Sigmoid Function), ฟัังก์ชัันเรเดิ์ียลเบสิส (Radial Basis 

Function) และฟัังก์ชัันพหุนาม (Polynomial Function) 

เป็นติ้น

 1.1.1.3 การจัำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้

 เทคนิคการจัำแนกประเภทแบบการสุม่ปา่ไม ้(Random  

Forest) ถิก้นำเสนอครั�งแรกใน พ.ศั. 2538 โดิ์ย Tin Kam ซื้ึ�ง

ติอ่มาเทคนิคการจัำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ ถิก้ติอ่ยอดิ์ 

รูปที่� 2 การแบ่งเส้นกึ�งกลางระหว่างกลุ่มทั�งสอง รูปที่� 3 การแบ่งโดิ์ยใชั้ติัวแปรอนุโลม (Slack Variable)
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โดิ์ย Leo Breiman เป็นเทคนิคการสุ่มเล่อกใชั้ข้อม้ลและ

คุณลักษณะ ติ้นไม้ติัดิ์สินใจั (Decision Tree) ซึื้�งถ้ิกสร้าง

จัากการนำข้อม้ลไปสุ่มเล่อกติัวอย่างแบบใส่ค่น (Sampling 

With Replacement) แล้วนำมาสร้างเป็นติ้นไม้ (Tree) 

ซื้ึ�งจัะมีติัวอย่างส่วนหนึ�งไม่ถิ้กเล่อก ข้อม้ลส่วนนี�เรียกว่า 

Out-of-Bag (OOB) แล้วจัะถิ้กนำมาใชั้ในการทดิ์สอบ ติ้นไม้

ติดัิ์สนิใจั (Decision Tree) วธิ์กีารดิ์งักลา่วนี�เรยีกว่า Bagging 

ผู้ลลัพธ์์ที�ไดิ์้อย่างอิสระจัากติ้นไม้ติัดิ์สินใจั (Decision Tree) 

แติ่ละต้ินถิ้กนำมาคิดิ์เป็นผู้ลการโหวติที�มากที�สุดิ์ เทคนิค

การจัำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ ไม่จัำเป็นติ้องมีข้อม้ล

ทดิ์สอบเพ่�อประมาณความผู้ิดิ์พลาดิ์เพราะ OOB นั�นไดิ์้ถ้ิก

นำมาใชั้ทดิ์สอบติ้นไม้ติัดิ์สินใจัแล้ว กระบวนของการจัำแนก

ประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ [12] 

 1.1.2 การทดิ์สอบสมมติิฐานเชัิงเป็นเหติุเป็นผู้ล 

(Granger Causality Test)

 เป็นแนวคิดิ์และวิธ์ีทดิ์สอบ โดิ์ยมีติัวแปร 2 ติัวแปร ค่อ 

X และ Y ในลักษณะที�เป็นข้อม้ลอนุกรมเวลา นั�นค่อถิ้าการ

เปลี�ยนแปลงของ X เป็นติ้นเหติุของการเปลี�ยนแปลงของ Y 

แล้ว X ก็ควรที�จัะเกิดิ์ขึ�นก่อน Y 

 จัากงานวิจััยของ Pindyck [13] ไดิ์้สรุปว่า ถิ้า X เป็น

เหติผุู้ลการเปลี�ยนแปลงใน Y เง่�อนไขสองประการจัะติอ้งเกดิิ์

ขึ�นคอ่ เง่�อนไขประการแรกคอ่ X ควรจัะชัว่ยในการทำนาย Y 

นั�นก็ค่อในการถิดิ์ถิอยของ Y กับค่าที�ผู้่านมาของ Y นั�น ค่าที�

ผู้่านมาของ X ซื้ึ�งทำหน้าที�เป็นติัวแปรอิสระควรที�จัะมีส่วน

ชัว่ยในการเพิ�มอำนาจัในการอธ์บิายของสมการถิดิ์ถิอยอยา่ง

มนียัสำคญั เง่�อนไขประการที�สอง Y ไมค่วรชัว่ยในการทำนาย 

X เหติุผู้ลก็ค่อถิ้า X ชั่วยทำนาย Y และ Y ชั่วยทำนาย X ก็น่า

จัะมตีิวัแปรอ่�นอกีหนึ�งติวัหรอ่มากกว่าที�เปน็สาเหตุิใหเ้กดิิ์การ

เปลี�ยนแปลงทั�งใน X และ Y

 การทดิ์สอบสมมติิฐานเชัิงเป็นเหติุเป็นผู้ลมีสมติิฐาน

หลัก (H0) ค่อ X ไม่ได้ิ์เป็นตัิวแปรเป็นเหตุิเป็นผู้ลของ Y 

(X does not Granger Cause Y) สมการที� (5) เป็นสมการ

ถิดิ์ถิอยที�ไม่ไดิ์้ระบุข้อจัำกัดิ์ (Unrestricted Regression)

  (5)

 สมมติิฐานหลัก (H0) และสมมติิฐานรอง (Ha) ในเชัิง

สถิิติิสามารถิเขียนไดิ์้ดิ์ังนี�

 

   ไม่เป็นจัริง

 โดิ์ยที�ค่าสถิิติิของการทดิ์สอบจัะเป็นการใชั้ค่าสถิิติิ  

F-statistic โดิ์ยสมการในการคำนวณดิ์ังสมการที� (6)

  (6)

 ถ้ิาค่า F-statistic ที�คำนวณได้ิ์สง้กว่าค่าวกิฤติ ิ[Prob.< a]  

แสดิ์งว่าสมติิฐานหลัก (H0) ถิ้กปฏิิเสธ์หมายความว่า X เป็น

เหติุเป็นผู้ลการเปลี�ยนแปลงของ Y และในทำนองเดีิ์ยวกัน 

ถิ้าติ้องการทดิ์สอบสมติิฐานหลัก (H0) ว่า Y ไม่ไดิ์้เป็นเหติุ

เป็นผู้ลของ X (Y does not Granger Cause X) ก็สามารถิ

ทำไดิ์้ดิ์้วยกระบวนการทดิ์สอบอย่างเดิ์ียวกับข้างติ้นเพียงแติ่

สลับเปลี�ยนแปลงจัำลองข้างติ้นจัาก X มาเป็น Y และจัาก Y 

มาเป็น X ดิ์ังสมการที� (7) และ (8)

  (7)

  (8)

 จัากสมการข้างติ้นที�กล่าวมาจัะเกติุไดิ์้ว่า ρ = ค่าคาบ

เวลาล้าหลัง (Lag Value) เป็นติัวแปรอิสระ ดิ์ังนั�นเพ่�อที�จัะ

ไดิ์้แน่ใจัว่าผู้ลลัพธ์์ที�ไดิ์้มานั�นไม่อ่อนไหวไปกับค่าของ p โดิ์ย

ทั�วไปแล้วจัะทำการทดิ์สอบ ณ คา่ของ ρ ที�แติกต่ิางกัน 2–3 คา่

 1.1.3 การวิเคราะห์ขั�วความร้้สึก

 การวิเคราะห์ขั�วความร้้สึก (Sentiment Analysis) 

เป็นการวิเคราะห์ขั�วความร้้สึกผู้่านติัวอักษร และเป็นอีก

กระบวนการหนึ�งที�เกี�ยวกับการทำการประมวลผู้ลภาษา

ธ์รรมชัาติิ (Natural Language Processing) ซื้ึ�งจัะทำการ

วิเคราะห์ข้อความเชัิงคำนวณเพ่�อระบุความร้้สึก โดิ์ยมี

วัติถิุประสงค์เพ่�อวิเคราะห์ความคิดิ์เห็นของผู้้้บริโภค หร่อ

วิเคราะห์หัวข้อทัศันคติิต่ิางๆ ที�ส่�อออกมาผู่้านทางข้อความ 

เพ่�อนำไปวเิคราะหแ์กไ้ข หร่อใชัเ้ปน็แนวทางในการดิ์ำเนนิการ 
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ติ่อไปในอนาคติ

 ในงานวิจััยของ Angiani [14] กล่าวว่าขั�นพ่�นฐานของ

การวิเคราะห์ขั�วความร้้สึก โดิ์ยการทำนายขั�วความร้้สึกของ

ประโยคที�กำหนดิ์เพ่�อดิ์ว่้าประโยคนั�นแสดิ์งความร้้สกึออกมา

ในเชัิงบวก เชัิงลบหร่อเป็นกลาง โดิ์ยจัะมีขั�นติอนค่อ ขั�นแรก

รวบรวมข้อม้ล ขั�นที�สองจััดิ์เติรียมข้อม้ล ก่อนที�จัะนำข้อม้ล

นั�นไปใชั้ ไดิ์้แก่ การลบเคร่�องหมายวรรคติอน (Clean Text) 

การติัดิ์คำ (Tokenize) การลดิ์คำ (Stemming) และคำหยุดิ์ 

(Stop Word)

 เม่�อทำการจัดัิ์เติรยีมขอ้มล้เปน็ที�เรยีบรอ้ยแลว้ขั�นติอ่ไป

จัะเขา้ส้ก่ระบวนการวิเคราะห์ขั�วความร้้สกึ โดิ์ยการวิเคราะห์

ขั�วความร้้สึกมีหลายวิธ์ีที�ใชั้ในการประเมินคุณลักษณะความ

สำคญัของขอ้ความโดิ์ยการใหน้�ำหนกัคา่ของคำที�พบเปน็สว่น

มาก และวิธ์ีที�ไดิ์้รับความนิยมมากที�สุดิ์ ไดิ์้แก่ คุณลักษณะ

ความถิี� (Feature Frequency; FF) การนับความถิี�ของคำ 

(Term Frequency Inverse Document Frequency; 

TF-IDF) และการปรากฏิของคำคุณลักษณะ (Feature  

Presence; FP) ดิ์้วยคุณลักษณะความถิี� (FF) ค่อจัำนวนครั�ง

ที�เกดิิ์ขึ�นในการนบัความถิี�ของคำ (TF-IDF) [15] โดิ์ยมสีต้ิรใน

การคำนวณดิ์ังสมการที� (9)

  (9)

โดิ์ยที� N ค่อ จัำนวนเอกสาร 

 DF ค่อ จัำนวนเอกสารที�มีคำคุณลักษณะ

 FF ค่อ ความถิี�ของคำในเอกสาร

 Valence Aware Dictionary For Sentiment  

Reasoning; VADER เปน็แพค็เกจัที�อย่้ใน Natural Language  

Toolkit; NLTK เป็นชุัดิ์โปรแกรมสำหรับ การประมวลผู้ล

ภาษาธ์รรมชัาติ ิ(NLP) สำหรบัภาษาองักฤษ โดิ์ยเขยีนในภาษา

ไพทอน (Python) ซื้ึ�ง VADER จัะถิ้กใชั้ร่วมกับ Sentiment  

Lexicon ซื้ึ�งเป็นพจันานุกรมที�มีรายการคุณลักษณะของ

คำศััพท์ประมาณ 7,500 รายการ ส่วนคำใดิ์ที�ไม่ไดิ์้อย้่ใน

พจันานุกรมจัะให้ค่าเป็นศ้ันย์ ซื้ึ�งในกฎของไวยากรณ์ทาง

ภาษานอกจัากคำศัพัทท์ี�เปน็ขั�วความร้สึ้กแลว้ ยงัมโีครงสรา้ง

หรอ่ศัพัทบ์างคำที�มคีวามเปน็กลางแติแ่ทจ้ัรงิแลว้คำพวกนั�น

สามารถิเปลี�ยนขั�วความร้้สึกของคำได้ิ์ เชัน่ “ไม่”, “แต่ิ” หรอ่

ปรบัเปลี�ยนประโยคให้มคีวามเขม้ขึ�นเชัน่ “มาก”, “อย่างยิ�ง”  

ใน VADER นักพัฒินาซื้อฟัติ์แวร์ไดิ์้รวมกฏิ Heuristic ไว้เพ่�อ

จัดัิ์การกบักรณเีคร่�องหมาย วรรคติอน การใชัอ้กัษรพมิพใ์หญ่ 

กริยาวิเศัษณ์ และคำสันธ์านและ VADER สามารถิบอกไดิ์้ว่า

เปน็ขั�วความร้้สึกเชังิบวกหรอ่ขั�วความร้้สึกเชังิลบ โดิ์ยคำนวณ

ค่า Compound ที�จัะมีชั่วงอย้่ระหว่าง [0,1] มีส้ติรในการ

คำนวณค่า Compound ดิ์ังสมการที� (10)

  (10)

โดิ์ยที� x คอ่ ผู้ลรวมของคะแนนของคา่ที�อย้ภ่ายในขอ้ความ

 a ค่อ ค่าแอลฟั่าเท่ากับ 15 (ค่าคงที�)

 โดิ์ย Compound เป็นค่าในการกำหนดิ์เกณฑ์์ว่า

เน่�อหาข่าวนั�นจัะมีขั�วความร้้สึกทางใดิ์ โดิ์ยที�ค่า Compound 

สามารถิแบ่งแยกไดิ์้ดิ์ังนี�

- ค่า Compound มากกว่า 0.5 เป็นขั�วความร้้สึก 

เชัิงบวก (1)

- ค่า Compound น้อยว่า –0.5 เป็นขั�วความร้้สึก 

เชัิงลบ (–1)

- ค่า Compound อย้่ระหว่าง –0.5 ถิึง 0.5 เป็น 

ขั�วความร้้สึกเป็นกลาง (0)

 ตัวอย่างข้อความข่าว 

 ข่าวที่� 1 “EUR/USD Price Analysis: Daily chart 

shows failed breakout”

 แปลว่า การวิเคราะห์ราคา EUR/USD: กราฟัรายวัน

แสดิ์งให้เห็นว่าเส้นราคาไม่ทะลุแนวกำแพง (หมายความว่า

ราคาอาจัล่วงลงมาจัากจัุดิ์ปัจัจัุบัน) แสดิ์งว่าข้อความนี�มีผู้ล

ขั�วความร้ส้กึเชังิลบต่ิอหุน้ของอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงนิ EUR/

USD เม่�อเทียบกับค่า Compound = –0.51 ในเคร่�องม่อ 

VADER จัะไดิ์้ว่ามีความสอดิ์คล้องกัน

 ข่าวที่� 2 “EUR/USD: Sidelined near 1.11760 as 

US Vice Presidential debate kicks off”

 แปลว่า แนวติ้านใกล้ 1.11760 ขณะที�การหาล่อของ
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ประธ์านาธ์ิบดิ์ีสหรัฐอเมริกาเริ�มขึ�น (แม้ราคาจัะเข้าใกล้จัุดิ์ 

ที�ทำการซื้่�อขายแติ่การหาร่อของประธ์านาธ์ิบดิ์ีกำลัง 

เริ�มขึ�น จัึงไม่แนะนำให้ทำการซื้่�อขาย) แสดิ์งว่าข้อความนี�มี

ผู้ลขั�วความร้ส้กึเปน็กลางติอ่หุน้ของอตัิราแลกเปลี�ยนสกลุเงนิ 

EUR/USD เม่�อเทียบกับค่า Compound = 0.00 ในเคร่�องมอ่  

VADER จัะไดิ์้ว่ามีความสอดิ์คล้องกัน

 ข่าวที่� 3 “The EUR/USD move higher comes 

amidst the improved tone in the risk complex, with 

EU stock indices hitting new record highs and US 

yields receding further from daily tops”

 แปลว่า การขยับขึ�นของค่าเงินย้โรเทียบดิ์อลลาร์สหรัฐ 

(EUR/USD) โดิ์ยดัิ์ชันีหุ้นของสหภาพยุโรปแติะระดัิ์บส้งสุดิ์

เป็นประวัติิศัาสติร์และผู้ลติอบแทนสหรัฐลดิ์ลงจัากระดิ์ับ

ส้งสุดิ์รายวัน (ดัิ์ชันีหุ้นสหภาพยุโรปส้งขึ�นซื้ึ�งเป็นแนวโน้ม

ที�ดิ์ีติ่อค้่เงินย้โรเทียบดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) แสดิ์งว่า

ข้อความนี�มีผู้ลขั�วความร้้สึกเชัิงบวกติ่อหุ้นของอัติราแลก

เปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) เม่�อ

เทียบกับค่า Compound = 0.65 ในเคร่�องม่อ VADER จัะ

ไดิ์้ว่ามีความสอดิ์คล้องกัน

 1.1.4 งานวิจััยที�เกี�ยวข้อง

 จัากงานวิจััยของ Nassirtoussi [16] ไดิ์้ศัึกษาทิศัทาง

ของอัติราแลกเปลี�ยนระหว่างประเทศัในช่ัวงระยะเวลาสั�น

ของค้่สกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) และ

คาดิ์การณ์ความสัมพันธ์์ของข่าวสารกับอัติราแลกเปลี�ยน

ระหว่างประเทศัค้่สกุลเงิน (EUR/USD) มีความสัมพันธ์์กัน

โดิ์ยไดิ์ศ้ักึษาหวัขอ้ขา่วที�ถิก้นำเสนอออกมาราย 2 ชัั�วโมง สว่น

ขอ้มล้ของอตัิราแลกเปลี�ยนค้ส่กลุเงนิ (EUR/USD) เกบ็ขอ้มล้

ทกุ 2 ชัั�วโมง ทั�งหมดิ์ 8 รายการ คอ่ Open, High, Low, Close 

ของทั�ง Bid Price (ราคาขาย) และ Ask Price (ราคาซื้่�อ)  

โดิ์ยมีกระบวนการ 3 ขั�นติอนๆ ดิ์ังนี� 1) Pre-Processing 

2) Machine Leaning และ 3) Evaluation ซื้ึ�งในขั�นที� 1  

Pre-Processing จัะทำการขุดิ์ข้อความและ Multi-Layer 

ทั�ง 3 Layer ไดิ์้แก่ Semantic Abstraction Layer,  

Sentiment Integration Layer และ Synchronous  

Targeted Feature; STFR และขั�นที� 2 Machine Leaning  

ไดิ์้แก่ Support Vector Machine; SVM, K-Nearest 

Neighbors; K-NN และ Naïve Bayes ผู้ลการศัึกษา พบว่า  

ความสัมพนัธ์ข์องข่าวสารเชังิบวกและข่าวสารเชังิลบกับอตัิรา

แลกเปลี�ยนระหว่างประเทศัค้ส่กุลเงินยโ้รเทียบดิ์อลลาร์สหรัฐ 

(EUR/USD) และความถิ้กติ้องของเทคนิค SVM ให้ผู้ลที�ดิ์ี

ที�สุดิ์ที�ร้อยละ 83.33

 จัากงานวิจััยของ Islam [17] ได้ิ์ศัึกษาแนวทางการ

ทำนายสกุลเงิน FOREX โดิ์ยนักวิจััยส่วนใหญ่ให้ความสนใจั

ในโมเดิ์ลโครงข่ายประสาทเทียมเป็นแนวทางเทคนิคการเพิ�ม

ประสิทธ์ิภาพ อย่างไรก็ติามเป็นที�น่าแปลกใจัที�การประมวล

ผู้ลภาษาธ์รรมชัาติไิมไ่ดิ์ถ้ิก้นำไปใชัอ้ยา่งมากมายเม่�อเทยีบกบั

แนวทางอ่�นๆ

 จัากงานวิจััยของวิกานดิ์า [18] ได้ิ์ทำการพยากรณ์

ทศิัทางของราคาหุน้รายวนัจัากข้อความข่าวภาษาไทยโดิ์ยใชั้

วธิ์กีารประมวลผู้ลภาษาธ์รรมชัาติทิำการศึักษาที�จัะพยากรณ์

ทิศัทางของราคาหุ้นรายวันจัากข้อความข่าวภาษาไทย โดิ์ย

ใชั้การประมวลผู้ลภาษาธ์รรมชัาติิ (Natural Language 

Processing; NLP) ซึื้�งนำข้อความข่าวจัาก 6 แหล่ง ค่อ  

1) สำนักข่าวกรุงเทพธุ์รกิจั 2) สำนักข่าวหุ้นอินไซื้ดิ์์  

3) สำนักข่าวข่าวหุ้น 4) สำนักข่าวโพสติ์ท้เดิ์ย์ 5) สำนักข่าว 

Innnews และ 6) สำนักข่าวหุ้นสมาร์ท ทำการติัดิ์ข้อความ

ข่าวแยกเป็นคำใชั้ Library Pythainlp ซื้ึ�งในวิจััยใชั้ 9 วิธ์ี

ค่อ 'cfcut', 'deepcut', 'etcc', 'longest', 'multi_cut', 

'newmm', 'ssg', 'tcc' และ 'trie' และหุ้นที�ทำการพยากรณ์ 

5 หุ้น ไดิ์้แก่ 1) INTUCH 2) TOP 3) BH 4) CPALL และ 5) 

KBANK สรุปผู้ลการรพยากรณ์ หุ้น INTUCH บริษัท อินทัชั 

โฮลดิ์ิ�งส์ จัำกัดิ์ มีร้อยละความถิ้กติ้องมากสุดิ์ที� 100 และหุ้น

อีก 4 ติัว มีร้อยละความถิ้กติ้องเท่ากับ 66.67

2. วัสดุ อุปกรณ์์และวิธี่การวิจํัย

2.1 ระเบ่ยบวิธี่การวิจํัย

 การวิ เคราะห์การเคล่�อนไหวของแนวโน้มอัติรา 

แลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) 

โดิ์ยใชัก้ารเรยีนร้้ของเคร่�องมอ่ผู่้านการวิเคราะห์ขั�วความร้้สกึ 

บนขา่วสารออนไลน ์มขีั�นติอนซื้ึ�งสามารถิแบง่ออกเปน็ขั�นติอน 
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ดิ์งัรป้ที� 4 การวิเคราะห์แนวโน้มของอัติราแลกเปลี�ยนสกลุเงนิ

ยโ้รเทยีบกบัดิ์อลลาร์สหรฐั (EUR/USD) โดิ์ยใชัก้ารเรยีนร้ข้อง

เคร่�องมอ่ผู้า่นการวเิคราะหขั์�วความร้ส้กึบนขา่วสารออนไลน์ 

โดิ์ยอาศััยข้อม้ลทุติิยภ้มิ (Secondary Data) ที�เก็บรวบรวม

จัากแหล่งข้อม้ลต่ิางๆ ระหว่าง วันที� 2 เดิ์่อนตุิลาคม พ.ศั. 

2563 ถิงึ วนัที� 10 เดิ์อ่นกมุภาพนัธ์ ์พ.ศั. 2564 ซื้ึ�งแหลง่ขอ้มล้

ที�ใชั้ไดิ์้แก่ เว็บไซื้ติ์ www.investing.com เป็นแพลติฟัอร์ม

ที�ให้บริการข้อมล้เกี�ยวกับติลาดิ์การเงินแบบเรยีลไทม์ มรีาคา

ซื้่�อขายล่าสุดิ์ กราฟั เคร่�องม่อทางการเงิน ข่าวสาร และ 

บทวิเคราะห์สำหรับติลาดิ์แลกเปลี�ยนจัำนวน 250 แห่งทั�วโลก

 หลังจัากการรวบรวมเน่�อหาข้อม้ลข่าวสาร ติ่อมา

ทำการนำเน่�อหาข่าวเข้าส้่กระบวนการติัดิ์คำ การลดิ์คำและ

กำจััดิ์คำหยุดิ์ แล้วเข้าส้่กระบวนการวิเคราะห์ขั�วความร้้สึก

ใชั้วิธ์ีการนับความถิี�ของคำ (Term Frequency Inverse  

Document Frequency; TF-IDF) และใชั้เคร่�องม่อ VADER 

เพ่�อคำนวณหาค่า Compound สำหรับใชั้พิจัารณาขั�วความ

ร้้สึกของแติ่ละข่าวและคำนวณหาสัดิ์ส่วนของข่าวขั�วความ

ร้้สึกเชัิงบวก ข่าวขั�วความร้้สึกเชัิงลบ และข่าวขั�วความร้้สึก

เป็นกลางในแติ่ละวัน

 ส่วนข้อม้ลที�มีโครงสร้าง ไดิ์้แก่ ข้อม้ลราคาทอง ข้อม้ล

ราคาน�ำมัน Brent ข้อม้ลเส้นค่าเฉลี�ยเคล่�อนที� และข้อม้ล

ราคาย้อนหลังของอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับ

ดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) รายวัน สามารถิเก็บรวบรวม

จัากเวบ็ไซื้ต์ิ www.investing.com ซื้ึ�งเปน็เวบ็ไซื้ต์ิที�สามารถิ

ทำการดิ์าวน์โหลดิ์ไฟัล์ราคาทองย้อนหลังไดิ์้ ข้อม้ลที�ถิ้ก

ดิ์าวนโ์หลดิ์จัะอย้ใ่นรป้แบบไฟัลโ์ปรแกรม Microsoft Excel 

นามสกุล xlsx จัากนั�นจััดิ์เติรียมข้อม้ลและปรับข้อม้ลโดิ์ยวิธ์ี 

Normalization ดิ์้วย Min-Max Scaling เน่�องจัากติัวเลข

ของข้อม้ลแติ่ละติัวแปรอิสระมีค่าที�แติกติ่างกันมาก 

 เม่�อจััดิ์การข้อม้ลจัะไดิ์้ชุัดิ์ข้อม้ลใหม่หลังการทำ  

Normalization จัะได้ิ์ติวัแปรที�ใช้ัในการศึักษาเพ่�อทำการทดิ์สอบ 

ติัวแปรติ้นเหติุ (Granger Causality Tests) ว่าติัวแปรข่าว

ที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงบวก ติัวแปรข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงลบ  

และตัิวแปรข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเป็นกลางเป็นเหตุิติ่อการ

เปลี�ยนแปลงแนวโน้มของอัติราแลกเปลี�ยนสกลุเงนิยโ้รเทยีบ 

ดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) หร่อไม่ จัากนั�นทำการวิเคราะห์

สถิิติิเชัิงพรรณนา และ สร้างติัวแบบพยากรณ์โดิ์ยอาศััย

เทคนิคการจัำแนกกลุ่มได้ิ์แก่ โครงข่ายประสาทเทียม 

รูปที่� 4 ขั�นติอนการดิ์ำเนินงาน
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ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร์แมทชีัน และการจัำแนกประเภทแบบ

การสุ่มป่าไม้

2.2 ตัวแปรที่�ใช้้ในการศึึกษา

 ติวัแปรอสิระ (X) และติวัแปรติาม (Y) แสดิ์งรายละเอยีดิ์

ดิ์ังติารางที� 1 โดิ์ยจัำนวนระเบียนเท่ากับ 92 ระเบียน

ตารางที่� 1 รายละเอียดิ์ติัวแปรอิสระและติัวแปรติาม
ช้ื�อ

ตัวแปร
คําอธีิบายตัวแปร มาตรวัด ระดับค่า

ตัวแปรอิสระ (X)

x1 
สัดิ์ส่วนข่าวที�มีขั�วความร้้สึก 

เชัิงบวก (Positive)

มาติร

อัติราส่วน

x2 
สัดิ์ส่วนข่าวที�มีขั�วความร้้สึก 

เชัิงลบ (Negative)

มาติร

อัติราส่วน

x3 
สัดิ์ส่วนข่าวที�มีขั�วความร้้สึก

เป็นกลาง (Neutrally)

มาติร

อัติราส่วน

x4 

ราคาทอง หน่วยราคาทองเป็น

ดิ์อลลาร์สหรัฐติ่อทรอยออนซื้์ 

(USD/Oz.)

มาติร

อัติราส่วน

x5 
ราคาน�ำมันดิ์ิบ Brent หน่วย

ราคาดิ์อลลาร์สหรัฐติ่อบาร์เรล

มาติร

อัติราส่วน

x6 
เส้นค่าเฉลี�ยเคล่�อนที� Moving 

Average

มาติร

อัติราส่วน

ตัวแปรตาม (Y)

Y 

แนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกุล

เงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ 

(EUR/USD)

นาม

บัญญัติิ

0 = ลดิ์ลง

1 = คงที�

หร่อเพิ�มขึ�น

3. ผลการทีดลอง

 ข้อม้ลที�นำมาใชั้ในการสร้างติัวแบบมีจัำนวน 92 

ระเบียน โดิ์ยติัวแปรสัดิ์ส่วนของข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงบวก 

เชังิลบและเปน็กลางไดิ์ม้าจัากการวเิคราะหข์ั�วความร้ส้กึของ

ข่าวออนไลน์จัำนวน 1,432 ข่าว

 จัำนวนแนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับ

ดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) มีทั�งหมดิ์ 92 ค่า โดิ์ยแบ่งเป็น

แนวโน้มลดิ์ลง 43 ค่า และแนวโน้มคงที�หร่อเพิ�มขึ�น 49 ค่า 

โดิ์ยชัุดิ์ข้อม้ลไม่มีปัญหา Imbalance Data นั�นค่อสัดิ์ส่วน

แนวโน้มคงที�/เพิ�มขึ�นมีสัดิ์ส่วนใกล้เคียงกับสัดิ์ส่วนแนวโน้ม

ลดิ์ลง แสดิ์งดิ์ังร้ปที� 5

 ผู้ลการวิเคราะห์การประมวลผู้ลภาษาทางธ์รรมชัาติิ

ข้อความข่าวจัากส่�อสังคมออนไลน์ที�เกี�ยวข้องหร่อส่งผู้ลต่ิอ

แนวโน้ม และพยากรณ์แนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงิน

ย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) จัำนวน 1,432 ข่าว 

โดิ์ยข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงบวก ข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงลบ 

และข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเป็นกลางมีสัดิ์ส่วนดิ์ังร้ปที� 6 และ 

จัำนวนข่าวจัำแนกติามขั�วความร้้สึกของข่าวและแนวโน้ม

อัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/

USD) นั�นค่อ แนวโน้มลดิ์ลงและแนวโน้มคงที�หร่อเพิ�มขึ�น 

ดิ์ังติารางที� 2

รูปที่� 5 จัำนวนแนวโน้มของอัติราแลกเปลี�ยน (EUR/USD)

รูปที่� 6 การจัำแนกประเภทข้อความทั�ง 3 ขั�วความร้้สึก
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ตารางที่� 2 จัำนวนข่าวจัำแนกติามขั�วความร้้สึกของข่าว

จัำแนกและแนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงิน

ย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD)

ขั�วความรู้สึก
ของข่าว

แนวโน้มอัตราแลกเปล่�ยนสกุล
เงินยูโรเที่ยบกับดอลลาร์สหรัฐ 

(EUR/USD) รวม

ลดลง คงที่�หรือเพิ�มขึ�น

ข่าวที�มีขั�วความร้้สึก
เชัิงบวก

302 407 709

ข่าวที�มีขั�วความร้้สึก
เชัิงลบ

144 129 273

ข่าวที�มีข้วความร้้สึก
เป็นกลาง

234 216 450

รวม 680 752 1,432

 กราฟั Box-Plot แสดิ์งขั�วความร้สึ้กของขา่วจัำแนกติาม

แนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยน ซื้ึ�งแกนแนวติั�ง (Y) แทน คะแนน

ขั�วความร้้สึก ดิ์ังร้ปที� 7 โดิ์ยข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงบวกที�

อัติราแลกเปลี�ยนมีแนวโน้มลดิ์ลงมีค่ามัธ์ยฐานติ�ำกว่าข่าวที�

มขีั�วความร้้สกึเชังิบวกที�อตัิราแลกเปลี�ยนมีแนวโน้มคงที�หรอ่

เพิ�มขึ�นหมายความว่าข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงบวกส่วนใหญ่

ใหผู้้ลแนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนเปน็แนวโนม้คงที�หรอ่เพิ�มขึ�น  

ส่วนข่าวที�มขีั�วความร้้เชังิลบที�อตัิราแลกเปลี�ยนมแีนวโน้มลดิ์ลง 

มีค่ามัธ์ยฐานส้งกว่าที�อัติราแลกเปลี�ยนมีแนวโน้มคงที�หร่อ

เพิ�มขึ�นนั�นค่อข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงลบส่วนใหญ่ให้ผู้ล 

แนวโน้มของอัติราแลกเปลี�ยนแนวโน้มลดิ์ลงและข่าวที�มีขั�ว

ความร้้สึกเป็นกลางจัะเห็นว่าข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเป็นกลาง

ที�อัติราแลกเปลี�ยนมีแนวโน้มลดิ์ลงและแนวโน้มคงที�หร่อ 

เพิ�มขึ�นมคีา่ มธั์ยฐานใกลเ้คยีงกนัหมายถิงึ ขา่วที�มขีั�วความร้สึ้ก 

เป็นกลางจัะให้ผู้ลแนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนแนวโน้มลดิ์ลง

และแนวโน้มคงที�หร่อเพิ�มขึ�นเท่าๆ กัน

 ติวัอยา่งกลุม่คำจัากขา่วที�มขีั�วความร้ส้กึเชังิบวก ไดิ์แ้ก่ 

High, Gain, Support, Fresh, Vaccine, Positive, Beyond 

และ Top เป็นติน้ สว่นติวัอยา่งกลุม่คำจัากข่าวที�มขีั�วความร้ส้กึ 

เชัิงลบ ไดิ์้แก่ low, Drop, Covid, Back, Risk, Lockdown, 

Bear, Resist และ Lose เปน็ติน้ และติวัอยา่งกลุม่คำจัากขา่ว

ที�มีขั�วความร้้สึกเป็นกลาง ไดิ์้แก่ Elect, Remain, Ahead, 

Near, Around, Pair, Market และ New เป็นติ้น

ตารางที่� 3 ผู้ลการทดิ์สอบสมมติิฐานเชัิงเป็นเหติุเป็นผู้ล 

(Granger Causality Tests) 

ตัวแปรขั�วความรู้สึกกับแนวโน้ม

อัตราแลกเปล่�ยนสกุลเงินยูโรเที่ยบ

ดอลลาร์สหรัฐ (EUR/USD)

F-test p-value

ขา่วที�มขีั�วความร้้สกึเชังิบวกกับแนวโน้ม 

อัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบ

ดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD)

2.77 0.04

ข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงลบกับแนวโน้ม

อัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบ

ดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD)

5.40 0.01

ข่าวที�มขีั�วความร้ส้กึเป็นกลางกบัแนวโน้ม 

อัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบ

ดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD)

1.78 0.04

 จัากติารางที� 3 จัะเห็นว่าค่า p-value = 0.04 น้อยกวา่  

a = 0.05 จัึงปฏิิเสธ์สมมติิฐานหลัก H0 นั�นค่อติัวแปรข่าว

ที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงบวก ติัวแปรข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงลบ

และตัิวแปรข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเป็นกลางเป็นสาเหตุิการ

เปลี�ยนแปลงของแนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกลุเงนิยโ้รเทยีบ

ดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD)

รูปที่� 7 คะแนนขั�วความร้้สึกของข่าวจัำแนกติามขั�วความ

ร้้สึกของข่าวและแนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยน
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 สรุปผู้ลการทดิ์สอบจัากติารางที� 4 พบว่า การทดิ์สอบ

ประสิทธิ์ภาพแบบแบ่งข้อม้ลแบบวิธี์ Split Test และการ

ทดิ์สอบประสิทธ์ภิาพแบบ Cross Validation จัะไดิ์ว้า่ติวัแบบ 

ที�สร้างขึ�นดิ์้วยการจัำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้แบบ

วิธ์ี Split Test โดิ์ยแบ่งข้อม้ลออกเป็น 2 ชัุดิ์ ค่อ ชัุดิ์ข้อม้ล 

เรยีนร้้ (Training Set) และข้อมล้ชุัดิ์ทดิ์สอบ (Test Set) ดิ์ว้ย

สัดิ์ส่วน 70 : 30 ให้ผู้ลลัพธ์์ที�ดิ์ีที�สุดิ์ โดิ์ยมีค่าความถิ้กต้ิอง 

ร้อยละ 71.43 ค่าความแม่นยำร้อยละ 63.16 ค่าความระลึก

ร้อยละ 92.31 และค่าความถิ่วงดิ์ุลร้อยละ 74.99

4. อภิิปรายผลและสรุป

 งานวจิัยันี�มวีตัิถุิประสงคเ์พ่�อวเิคราะห์ข์ั�วความร้ส้กึ กบั

แนวโน้มของอัติราแลกเปลี�ยน และสร้างตัิวแบบพยากรณ์

แนวโนม้อตัิราแลกเปลี�ยนสกลุเงนิยโ้รเทยีบกับดิ์อลลารส์หรฐั 

(EUR/USD) ในติลาดิ์ซ่ื้�อขายแลกเปลี�ยนสกุลเงินระหว่าง

ประเทศัซื้ึ�งอาศััยข้อม้ลแบบไม่มีโครงสร้างไดิ์้แก่ สัดิ์ส่วน 

ของข่าวขั�วความร้้สึกเชัิงบวก เชัิงลบและเป็นกลางที�ไดิ์้

จัากการวิเคราะห์ขั�วความร้้สึก และข้อม้ลแบบมีโครสร้าง 

ไดิ์้แก่ราคาทองคํา น�ำมัน และค่าเฉลี�ยเคล่�อนที� โดิ์ยวิธ์ี 

โครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural Network) 

ซื้พัพอร์ติเวกเติอร์แมทชันี (Support Vector Machine) และ

การจัำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ (Random Forest) 

และประเมินประสิทธ์ิภาพจัากค่าความถ้ิกติ้อง (Accuracy) 

ค่าความแม่นยำ (Precision) ค่าความระลึก (Recall) และ

ค่าความถ่ิวงดุิ์ล (F1-Score) และทำการสรุปผู้ลของข้อม้ล

โดิ์ยพิจัารณาจัากค่าความถิ้กต้ิอง (Accuracy) เน่�องจัาก

สามารถิบอกไดิ์ว้า่ติวัแบบที�ใชัใ้นการพยากรณแ์นวโนม้อตัิรา

แลกเปลี�ยนสกลุเงินยโ้รเทยีบดิ์อลลารส์หรฐั (EUR/USD) นั�น

มีความถิ้กติ้องมากน้อยเพียงใดิ์ 

 ผู้ลการศัึกษาพบว่า สัดิ์ส่วนของจัำนวนข่าวที�มีขั�ว 

ความร้้สกึเชังิบวกสง้สุดิ์ ติามด้ิ์วยข่าวขั�วที�มคีวามร้้สกึเป็นกลาง 

และข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงลบ นอกจัากนี�ผู้ลการทดิ์สอบ

สมมติิฐานเชัิงเป็นเหตุิเป็นผู้ลของข้อม้ลข่าวสารกับแนวโน้ม

อัติราแลกเปลี�ยน สกุลเงิน (EUR/USD) สรุปผู้ลไดิ์้ว่าข่าวที�

มีขั�วความร้้สึกเชัิงบวก ข่าวที�มีขั�วความร้้สึกเชัิงลบ และข่าว

ที�มีขั�วความร้้สึกเป็นกลาง เป็นสาเหติุการเปลี�ยนแปลงของ 

แนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกลุเงนิ (EUR/USD) ซื้ึ�งสอดิ์คลอ้ง

กบังานวิจัยั [16] ที�คาดิ์การณ์ความสัมพันธ์ข์องหัวข้อข่าวสาร

ทั�งข่าวเชัิงบวกและข่าวเชัิงลบกับอัติราแลกเปลี�ยน ระหว่าง

ประเทศัค้ส่กลุเงนิ (EUR/USD) ผู้ลคอ่ ความสมัพนัธ์ด์ิ์งักลา่ว

มีอย้่จัริงและข่าวสารมีผู้ลหร่อมีความสัมพันธ์์กับอัติราแลก

เปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) ใน

ราย 2 ชัั�วโมง

 ติัวแบบการจัำแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ ดิ์้วยวิธ์ี 

Split Test ซื้ึ�งเป็นการแบ่งข้อม้ล ออกเป็น 2 ชัุดิ์ ค่อ ชัุดิ์

ข้อม้ลเรียนร้้ (Training Set) และข้อม้ลชุัดิ์ทดิ์สอบ (Test 

Set) ให้ค่าความถิ้กติ้อง (Accuracy) มากที�สุดิ์อย้่ที�ร้อยละ 

71.43 รองลงมาเป็นซื้พัพอรต์ิเวกเติอร์แมทชีันและโครงขา่ย 

ประสาทเทียมแบบหลายชัั�น โดิ์ยมีค่าความถิ้กต้ิองอย้่ที� 

ร้อยละ 60.71 และ 60.14 ติามลำดิ์บั จังึนำติวัแบบที�เหมาะสมนี� 

ตารางที่� 4 ผู้ลการเปรียบเทียบวิธ์ีการพยากรณ์ทั�ง 3 ติัวแบบ
การทีดสอบประสิทีธีิภิาพแบบแบ่งข้อมูลแบบวิธี่ Split Test

ตัวแบบ Accuracy Precision Recall F1-Score

โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชัั�น (2 Layer) 60.14 % 56.25 % 69.23 % 62.07 %

ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร์แมทชัีน 60.71 % 55.56 % 76.92 % 64.52 %

การจัําแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ 71.43 % 63.16 % 92.31 % 74.99 %

การทีดสอบประสิทีธีิภิาพแบบ Cross Validation

โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชัั�น (2 Layer) 59.78 % 62.50 % 61.22 % 61.86 %

ซื้ัพพอร์ติเวกเติอร์แมทชัีน 59.78 % 66.66 % 48.98 % 56.47 %

การจัําแนกประเภทแบบการสุ่มป่าไม้ 55.43 % 60.00 % 48.98 % 53.93 %
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ไปพยากรณ์แนวโน้มอัติราแลกเปลี�ยนสกุลเงินย้โรเทียบกับ

ดิ์อลลาร์สหรัฐ (EUR/USD) เพ่�อเป็นแนวทางช่ัวยในการ

ติดัิ์สนิใจัของนกัลงทนุหรอ่ผู้้ท้ี�สนใจัที�จัะลงทุนในติลาดิ์ซ่ื้�อขาย

แลกเปลี�ยนสกุลเงินระหว่างประเทศั

 ผู้ลการศัึกษาเป็นไปติามที� [19] กล่าวไว้ว่า การจัำแนก

ประเภทแบบการสุ่มป่าไม้มีประสิทธ์ิภาพที�ดิ์ีกว่าในแง่ของ

ความแมน่ยำและการจัดิ์จัำโดิ์ยเฉพาะอยา่งยิ�งกบัชัดุิ์ทดิ์สอบ

ที�มขีนาดิ์เลก็ เน่�องจัากขนาดิ์ติวัอยา่งในงานวจิัยัครั�งนี�มเีพยีง 

92 ติัวอย่าง อย่างไรก็ติาม แนวทางการปรับปรุงในอนาคติ

ควรเพิ�มจัำนวนข้อม้ลที�ใชั้ในการศัึกษา โดิ์ยทั�วไปแล้วควร

จัะไม่ติ�ำกว่า 1,000 ติัวย่าง
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